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摘　要：大型油浸电力变压器的故障诊断一般通过预防性试验数据进行，预防性试验数据必须

经停电检修才能获取，且实际现场数据的采集精度及数量也都很有限。变压器的征兆现象是大量

经验的总结，在一定程度上可以反映变压器的故障。提出了在变压器故障诊断中将征兆现象和试

验数据融合的思想，实现各种信息的优势互补。通过模糊多属性决策理论，实现对征兆现象的诊

断；通过变压器绝缘故障诊断的模糊概率模型，实现对预防性试验的诊断；最后用ＤＳ证据理论对

预防性试验数据和征兆现象的诊断结果融合。建立了一种新的故障诊断模型，实例证明了此方法

的有效性。
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　　现代电力系统日趋复杂，电力设备的可靠性将

直接关系到电力系统的安全运行。大型油浸电力变

压器是电力系统中最关键的设备之一，必须最大限

度地防止和减少变压器故障和事故的发生［１］。目
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前，国内外对变压器故障诊断方法主要是针对试验

数据的诊断，比如基于油中溶解气体（ＤＧＡ）的诊断

方法，主要利用神经网络、专家系统、模糊理论、遗传

算法等人工智能方法进行变压器故障诊断；或同时

利用色谱数据和电气试验的综合诊断方法［２１３］。比

如，文献［１０］利用多种类证据体，综合粗糙集、模糊

聚类、神经网络和贝叶斯理论构造基本概率分配，建

立基于几种典型预防性试验的故障综合诊断模型。

文献［１１］提出了多神经网络与证据理论融合的变压

器故障综合诊断方法，利用３个神经网络分别对色谱

数据和电气试验数据进行处理，将网络输出用证据理

论合成，提高了诊断的准确性。文献［１３］将油中溶解

气体分析与常规电气试验结合，并借鉴现场运行、诊

断和维修经验，利用ＢＰ神经网络和证据推理技术，建

立了变压器综合诊断多级决策融合模型。然而，以上

融合诊断方法，都是利用变压器的试验数据进行的。

由于变压器故障的复杂性及运行环境的恶劣，实际现

场数据采集精度及数量的有限性和数据获取的不及

时，就使得以上方法在诊断能力、适用性方面还不尽

人意。如油中气体含量不携带足够的故障部位信息；

即使某些项目通过预防性试验测试，设备内部可能出

现局部缺陷，如不采取措施，使局部缺陷在运行电压

下不断发展，有可能留下事故隐患［１４］。

变压器运行中发生故障时，常伴有某些部件的

外表颜色、气味、声音、油位等的变化，比如变压器运

行时产生噪声，其故障原因可能是铁芯紧固件松动，

或者是变压器过负荷运行，或者是变压器内部部件

接触不良，或绝缘有击穿，或系统发生铁磁谐振等

等，这些征兆现象和故障原因是大量运行经验的总

结，反映了变压器的故障，是在变压器故障诊断中应

该考虑的因素［１４］。笔者从对征兆现象和试验数据

两方面的诊断出发，结合变压器实际运行情况，建立

了一种新的变压器故障融合诊断模型。引入模糊多

属性决策理论，通过浙江、广州某局收集的大量历史

资料和近年来有关文献资料，整理了变压器的故障

模式及原因［１５１６］，并分析得到了故障假设集及属性

集，建立决策矩阵，用熵权法确定权值分配，用理想

解法进行距离判断，得到征兆现象对应的故障［１７］。

最后，用ＤＳ证据理论对试验数据和征兆现象诊断

结果融合，从而得出变压器的最终故障原因。

１　对征兆现象的故障诊断

１．１　模糊多属性（犉犕犃犇犕）决策的基本原理

多属性决策是现代决策科学的１个重要组成部

分，在工程设计、经济、管理和军事等诸多领域都有

广泛的理论与实际应用背景。其实质是利用已有的

决策信息通过一定的方式对一组备选方案进行排序

并择优，主要由决策信息的获取和决策２部分组成。

笔者采用的模糊多属性决策过程可以分为以下

步骤［１９２０］：

１）确定待评估方案犉（故障模式）和评价指针

（属性），通过专家评分将定性指标定量化，构造决策

矩阵犇＝（狓犻犼）犿×狀。

２）利用比例转化法对决策矩阵归一化处理。

３）利用熵权法确定每个属性的权重，并计算加

权矩阵。

４）使用理想解法计算各方案与正理想解和负理

想解的距离。

５）按距离对故障重新排序。

１．２　基于模糊多属性（犉犕犃犇犕）决策的故障诊断

１．２．１　确定变压器故障模式和属性集

使用多属性决策方法诊断设备故障时，选择电

力变压器的颜色异常、声响异常、温度异常、油位异

常作为模糊决策的属性集［１４１６］。采用浙江某电力局

大量现场运行经验，通过整理研究，得到故障征兆

集：犉＝｛绝缘老化，绝缘受潮，绕组变形并匝相间短

路、铁芯多点接地及局部短路、放电故障，结构体及

磁屏蔽体中漏磁引起的过热、有载分接开关箱渗漏

油｝，如表１所示。

表１　变压器故障征兆集及属性集

故障名称
特征参量属性集

颜色异常 声响异常 温度异常 油位异常

犱１ 绝缘老化 变化 明显

犱２ 绝缘受潮 很明显 不明显

犱３ 绕组变形并匝相间短路 不明显 明显 很明显

犱４ 铁芯多点接地及局部短路 明显 很明显

犱５ 悬浮放电 明显 变化

犱６ 结构体及磁屏蔽体中漏磁引起的过热 明显

犱７ 有载分接开关箱渗漏油 很明显
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２．２．２　属性指针的量化与转换

语言类属性指针的量化通常有定量和定性两种

不同的表示形式。为了便于对属性指针进行必要的

数学处理，普遍采用 ＭａｃＣｒｉｍｍｏｎ提出的二极比例

方法（ＢｉｐｏｌａｒＳｃａｌｉｎｇ）将定性指标转换为定量指

标［１９］。属性包括成本类属性和收益类属性，分别用

数字１，２，３，４，５来表示５种变压器征兆参量的变化

程度：“不变”、“不明显”、“变化”、“明显”、“很明显”。

对每个属性的分类表如表２所示。

表２　属性分类表

评价指标

指标等级

Ⅰ级

不变

１

Ⅱ级

不明显

２

Ⅲ级

变化

３

Ⅳ级

明显

４

Ⅴ级

很明显

５

硅胶颜色

变化

硅胶浅蓝色

　

硅胶轻微变色

　

硅胶一般变色，或

有无色无味气体

硅胶严重变色，或

有微黄色可燃气体

硅胶变成粉红色，

或有黑灰色气体

运行中声

响异常

器身发出轻微

连续的“嗡嗡”

声，为交流电

磁声

“嗡嗡”响声较

大而沉重，且

响声均衡

　

“嗡嗡”响声时高时

低，兼有“哇哇”或

“咯咯”的间歇声

　

有粗细不匀的噪

声，声音较大，且有

“吱吱”声，或同时

兼有以上声音

“噼啪”爆裂声，严

重时将会有巨大轰

鸣声，或同时兼有

以上声音

运行中油

温变化
不高于８５℃ ８５～９５℃ ９５～１００℃ １００～１０５℃ 大于１０５℃

油位计、器

身外观变化

油位，外观均

正常

油位轻度变化

　

油位变化中等不正

常，并有渗油现象

油位变化较严重，

并有漏油现象

油位变化严重不正

常，并有喷油现象

　　采用比例转化法对不同属性的数值作归一化

处理［２０］。

狓犻犼 ＝
狓ｍａｘ犼 －狓犻犼
狓ｍａｘ
犼 －狓

ｍｉｎ
犼

（成本类属性）； （１）

狓′犻犼＝
狓犻犼－

ｍｉｎ
犼

狓ｍａｘ
犼 －狓

ｍｉｎ
犼

（收益类属性）。 （２）

１．２．３　利用熵权法确定各属性的权重

笔者采用熵权法来反映各特征量变化动态

权重［１９］。

熵（ｅｎｔｒｏｐｙ）的概念源于热力学，后来 Ｃ．Ｅ．

Ｓｈａｎｎｏｎ将其引入信息领域，赋予了熵广义的概念，

即：熵是物质系统状态的一个函数，表示系统的紊乱

程度，是系统的无序状态的量度。

熵权法是根据被评价对象的指标值构成的判断

矩阵来确定指标权重的一种方法，具有较强的客观

性，排出了专家意见等容易受主观因素影响的成分，

能较好的反映个指标参量在模型中的重要程度。

在有犿个被评价对象，狀个评价指标的评估问

题中，第犼个评价指标狆犻犼的熵定义为

犈犼 ＝－犽∑
犿

犻＝１

狆犻犼·ｌｎ（狆犻犼），犼， （３）

　　其中：犈犼≥０为第犼个评价指标的熵；犽＝
１

ｌｎ犿，

犽≥０；狆犻犼 ＝
狓犻犼

∑
犿

犻＝１

狓犻犼

，犻，犼；狓犻犼为决策矩阵中的元素，

即第ｉ种故障模式所对应的第ｊ种评价指标的取值。

如果决策者没有其它理由偏重于某些或者某个

特定的属性，则此种情况下第ｊ种评价指标的熵

权为

ω犼 ＝
（１－犈犼）

∑
狀

犼＝１

（１－犈犼）

， （４）

式中：犈犼 为第犼个评价指标的熵；狀为评价指标的

个数。

１．２．４　使用理想解法进行距离判断

笔者使用ＦＭＡＤＭ的理想解法进行距离判断。

理想解法的基本思想是指在理想解与负理想解之间

寻求一个相对满意的答案。其中，理想解由每一属

性中模糊指标值的极大值组成，而负理想解由每一

属性中模糊指标值的极小值构成［２０］。

同时考虑理想解和负理想解二者作为参照基

准，并采用狀维欧几里得距离（Ｅｕｃｌｉｄｅａｎｄｉｓｔａｎｃｅ）

来度量任意可行解犃犻与理想解犃
＋及负理想解犃－

之间的差异，分别记作犱犻
＋和犱犻

－，然后把两个差异

结合在一起计算可行解的总效用犝（犃犻），决策的原

则是可行解的总效用越大越好。计算式为

犱＋犻 ＝ ∑
狀

犼＝１

（狏犻犼－狏犼
＋）

槡
２，犻＝１，２，…，犿。 （５）

犱－犻 ＝ ∑
狀

犼＝１

（狏犻犼－狏犼
－）

槡
２，犻＝１，２，…，犿。 （６）
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犝（犃犻）＝
犱－犻

（犱＋犻 ＋犱
－
犻）
，犻＝１，２，…，犿， （７）

式中：狏犻犼 ＝ω犼狓′犻犼；狏
＋
犼 ＝ ｍａｘ

犻

｛狏犻犼｝；狏
－
犼 ＝ｍｉｎ

犻

｛狏犻犼｝。

２　对预防性试验数据的诊断

变压器的预防性试验包括：套管（套管电容量、

ｔｇδ管绝缘电阻、局部放电量）、铁芯（绝缘电阻、接地

电流）、绕组（绝缘电阻、短路阻抗、直流电阻三相不

平衡系数、ｔｇδ、泄露电流、绕组变比偏差绝对值、吸

收比和极化指数）、有载分接开关（油中微水含量、直

流电阻、局部放电量）、本体绝缘油（局部放电量、

ｔｇδ、油中糠醛含量）等等。根据变压器的大量故障

历史资料和变压器故障诊断专家意见，将预防性试

验确定为：铁芯接地电流、绕组直流电阻的三相不平

衡系数、本体油中含水量、绕组变比偏差绝对值、局

部放电量、ＣＯ／ＣＯ２、绕组的吸收比或极化指数。将

油中溶解气体三比值编码分析成过热故障和放电故

障特征。根据变压器绝缘故障诊断的模糊概率模

型，在他人的研究成果上进一步完善了征兆集、故障

集、先验概率、故障与特征之间的因果强度，完成对

预防性试验数据的诊断［１３］。

在参阅文献［６１３］和对故障变压器数据进行分

析研究的基础上确定故障集为犱１～犱９：铁芯多点接

地及局部短路、绝缘老化、漏磁发热或磁屏蔽放电过

热、绝缘受潮、分接开关事故及引线故障、悬浮放电、

围屏放电、绕组变形并匝间短路。

采用 半 梯 形 隶 属 函 数；根 据 规 程 Ｑ／ＣＳＧ

１０００７２００４分别确定特征参量的注意值；根据该注

意值是属于上限值还是下限值确定隶属函数，如图

１所示；对于特征参量同时具有２项或２项以上注

意值的，分别构造隶属函数计算其隶属度，使用模糊

操作数“Ｖ”（取大运算）求取该特征参量的隶属度。

图１　升、降半梯隶属函数

３　运用多源信息融合理论对预防性试

验数据和征兆现象的融合诊断

　　因征兆现象诊断模块和试验数据诊断模块分别

针对征兆现象和试验数据诊断变压器的故障，每种

故障的正确识别精度也不一样，所以用ＤＳ理论来

对２种诊断结果融合，得到更精确的结果。
［１１，２１２３］

３．１　构造识别框架和证据体

选取试验数据诊断结果和征兆现象诊断结果的

交集，作为诊断系统的识别框架。笔者提出的识别

框架为：绝缘老化、绝缘受潮、绕组变形并匝相间短

路、铁芯多点接地并局部短路、悬浮放电、结构体及

磁屏蔽体中漏磁引起的过热。如果没有交集，各取

两者概率最大者，不再进行融合。

将征兆现象诊断结果与试验数据诊断结果的输

出作为独立的证据体。

３．２　确定各证据的基本概率分配函数

多源信息融合技术的实质就是在同一识别框架

下，将不同的证据体合成为一个新的证据体的过程，

基本概率分配函数的构造是关键。笔者将征兆现象

诊断模块的正理想解距离和试验数据诊断模块的概

率进行转换后作为识别框架上命题的基本概率分配。

在变压器故障诊断中，由于２种诊断方法对每

种故障的识别精度不一样，所以两种诊断结果各存

在１个可靠性系数α，它表示对某一证据体的信任程

度。根据２００１年到２００５年广州某电力局主变设备

缺陷统计分析和已有文献对色谱数据和电气试验数

据进行综合诊断的经验，将试验数据诊断模块和征

兆现象诊断模块的可靠性系数α１，α２ 分别取为０．７

和０．７４，这是大量测试后对可靠性系数的经验取

值，其科学的选取方法有待以后进一步研究。

设第犻个诊断子模块的第犼 个故障概率是

犗犻（犼），则该诊断模块对故障犼的基本概率分配为

犿犻（犼）＝
犗犻（犼）α犻

∑
犾

犼＝１

犗犻（犼）

， （８）

犿犻（Θ）＝１－α犻。 （９）

式中：α犻 表示对第犻个证据体的信任程度；犿犻（犼）表

示第犻个证据对第犼个判断的信任度分配；犿犻（Θ）表

示对第犻个证据体的不确定性的信任度分配；犾表示

第犻个诊断模块的输出值个数，其中（犻＝１，２）。

３．３　证据的合成与决策

首先计算各证据对识别框架中所有命题的信度

函数和似真度函数，然后利用ＤＳ合成法则计算出

不同证据联合作用下的信度函数和似真度函数。对

于多个信度函数情况下的合成可以依次计算，最终

证据与其合成次序无关。

得到证据对识别框架中所有命题的信度区间

［犅犲犾犼，犘犾犼］和证据的不确定性犿犼（Θ）后，必须满足所

定位的故障类型应具有最大的信度函数值，且大于不

确定信度函数值。根据实际诊断情况，将要确定的故

障类型与其它类型的信度函数值之差确定为大于
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０．３，将不确定信度函数值的阈值确定为小于０．２６。

变压器故障诊断体系图如图２所示。

图２　变压器故障诊断体系图

４　实例分析

某变电站２４０ＭＶＡ，２２０ｋＶ 变压器，型号为

ＳＦＰＳＺ１２４００００／２２０，２００１年、２００２年的预防性试

验资料经整理如表３所示。

外观检查发现变压器有轻微渗漏油现象。附件

存在的主要问题：监测到绕组发热，油温接近

１００℃，分接开关操作时有明显的噪音与振动，呼气

器不畅导致假油位。该变压器从１９８９年投运，对

２００２年第二次试验数据诊断过程如下。

通过计算得三比值编码为０１２，根据ＤＬ／Ｔ７２２

２０００《导则》推荐的改良三比值法判断为电弧放电兼

过热。

表３　预防性试验数据

日期

试验项目

绕组直流电

阻不平衡系

数／％

局放量

／ＰＣ

绕组

介损

／％

铁芯接

地电流

／ｍＡ

油中含

水量

／（ｍｇ·Ｌ
－１）

２００１ ０．５１ ３００ ０．２７５ ３１ １６

２００２ ０．５５ ８００ ０．５９ ３７．４ ２１

（：为高、中、低压侧相间不平衡系数的最大值）

表４　色谱追踪数据 （μＬ／Ｌ）

试验日期 ＣＯ ＣＯ２ Ｈ２ ＣＨ４

２００２．５．２８ ３０．６ ３１０ ６４ ７．７

２００２．８．９ １９７ ７１１ ９２．１ ２８

试验日期 Ｃ２Ｈ２ Ｃ２Ｈ４ Ｃ２Ｈ６ Ｃ１＋Ｃ２

２００２．５．２８ １．１ １０ ２．５ ２１．３

２００２．８．９ ５．７２ ４８ ９．１ １１３．９

由于φ（Ｃ２Ｈ２）、本体油中含水量、局部放电量超

过注 意 值，根 据 文 献 ［１３］，可 得
槇
犕＋ ＝

０．１

犿４
＋

０．８６

犿５＋
０．８３

犿７
，槇犕－＝

０．９

犿４
＋
０．１７

犿７
，取犿５，犿７ 的非冗余覆

盖集有｛犱１｝、｛犱３｝、｛犱４｝、｛犱６｝、｛犱７｝、｛犱８｝、｛犱９｝，对

它们的似然度计算结果如下：犔（犱１）＝０．１１５，犔（犱３）

＝０．０３４，犔（犱４）＝０．０６５，犔（犱６）＝０．０３０，犔（犱７）＝

０．１１０，犔（犱８）＝０．０４７，犔（犱９）＝０．１４４，可能的故障

排序为：｛绕组变形并匝相间短路、铁芯多点接地及

局部短路、悬浮放电、匝绝缘损伤并匝间短路、围屏

放电、漏磁发热或磁屏蔽放电过热、分接开关事故及

引线故障｝。对观测到的征兆现象根据表１、２进行

专家评分如表５。

表５　征兆现象评分表

声响异常 温度异常 油位异常

明显 明显 变化

４ ４ ３

建立初始决策矩阵

犇＝

３ １ ４ １

５ １ １ ２

２ ４ ５ １

１ ４ ５ １

１ ４ ３ １

１ １ ３ １

１ １ １ ５

熿

燀

燄

燅１ ４ ４ ３

。

根据式（３）、（４）得到各个属性的权值为

ω＝ ［０．１１１ ０．４８０ ０．２９９ ０．１１０］。

加权矩阵为

槇
犇＝

０．０５６ ０．４８０ ０．０７５ ０．１１０

０ ０．４８０ ０．２９９ ０．０８３

０．０８３ ０ ０ ０．１１０

０．１１１ ０ ０ ０．１１０

０．１１１ ０ ０．１５０ ０．１１０

０．１１１ ０．４８０ ０．１５０ ０．１１０

０．１１１ ０．４８０ ０．２９９ ０

熿

燀

燄

燅０．１１１ ０ ０．０７５ ０．０５５

。
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正理想解矩阵为

犞＋
ｊ ＝ ［０．１１１ ０．４８０ ０．２９９ ０．１１０］。

负理想解矩阵为

犞－
ｊ ＝ ［０ ０ ０ ０］。

确定方案与正、负理想解之间的距离为

犱＋＝［０．２３１　０．１１４　０．５６６　０．５６５　０．５０３

０．１５０　０．１１０　０．５３３］，

犱－＝［０．５０１　０．５７１　０．１３８　０．１５６　０．２１６

０．５２６　０．５７６　０．１４５］。

通过判断待判断故障样本与已知故障类型的欧

式距离，即，正理想解距离最大者和负理想解距离最

小者即为最相近故障。

由计算结果按故障欧式距离大小对故障假设集

重新排序犉＝｛犱３、犱４、犱５、犱１、犱６、犱２、犱７｝，即犉′＝

｛绕组变形并匝相间短路、铁芯多点接地及局部短

路、悬浮放电、绝缘老化、结构件及磁屏蔽体中漏磁

引起过热、绝缘受潮、有载分接开关箱渗漏油｝。

通过以上分析发现前３种故障正理想解距离非

常接近，且区分率不高，结合预防性试验数据的诊断

结果，用ＤＳ证据理论对以上２种诊断结果融合。

构造识别框架为｛绕组变形并匝相间短路犉１、铁芯

多点接地及局部短路犉２、悬浮放电犉３｝，将数据诊断

模块得到的概率值和征兆现象诊断模块得到的正理

想解距离经式（８）预处理后，作为各自的证据体，计

算各证据体单独作用及融合作用下，识别框架中各

命题的信度区间，分别如表６和表７所示。

根据融合诊断决策规则，从表８可以看出，用

ＤＳ理论融合后，诊断结果较为明显，故障犉１ 具有

最大的信度函数值，置信区间为［０．４０３，０．４０４］，不

确定性减小到０．０７８，融合后的信度值和信度区间

有较好的峰值性和可分性，识别出变压器故障犉１，

即绕组变形并匝相间短路。吊罩检查发现，犆相高

压绕组变形，犆相中压绕组严重变形，并挤破围板造

成中、低压绕组短路；犆相低压绕组被烧断二股，犅

相低压、中压绕组严重变形，与笔者的结论绕组变形

并匝相间短路相吻合，说明本文的方法能更准确的

进行故障的分类识别，诊断效果较单一数据诊断效

果好。

表６　各证据体的基本概率分配

证据 犿犻（Θ）
犿犻（犉犼）

犉１ 犉２ 犉３

故障征兆现象 ０．２６ ０．２５６ ０．２５５ ０．２２８

预防性试验数据 ０．３ ０．２７３ ０．２１８ ０．２０９

表７　单独作用的信度区间和诊断结果

证据 犿犻（Θ）
［犅犲犾（犉犼），狆犾（犉犼）］

犉１ 犉２ 犉３ 诊断结论

故障征兆

现象Ａ
０．２６

犅犲犾

犘犾

０．２５６

０．５１７

０．２５５

０．５１６

０．２２８

０．４８９
未知

预防性试

验数据Ｂ
０．３

犅犲犾

犘犾

０．２７３

０．５７３

０．２１８

０．５１８

０．２０９

０．５０９
未知

表８　融合作用的信度区间和诊断结果

证据 犿犻（Θ）
［犅犲犾（犉犼），狆犾（犉犼）］

犉１ 犉２ 犉３ 诊断结论

Ａ＆Ｂ ０．０７８
犅犲犾

犘犾

０．４０３

０．４０４

０．３２１

０．３２２

０．２７５

０．２７６
犉１

５　结　论

１）针对目前变压器故障融合诊断方法是针对色

谱数据和电气试验数据，笔者提出了一种融合试验

数据和征兆现象的变压器故障诊断方法，并应用Ｄ

Ｓ证据理论将２者诊断结果融合，实现故障更准确

的诊断。

２）笔者引入了模糊多属性决策理论对征兆现象

进行诊断。

３）本诊断方法能充分利用变压器故障运行时的

征兆现象和试验数据的互补、冗余信息，对现场变压

器故障的诊断和维修策略的制定具有现实意义。

参考文献：

［１］王昌长，李福祺，高胜友．电力设备的在线监测与故障

诊断［Ｍ］．北京：清华大学出版社，２００６．

［２］ＳＡＭＳＵＤＩＮＲ，ＲＡＭＬＩＡ Ｑ，ＢＥＲＨＡＮＵＤＤＩＮ Ａ，

ｅｔａｌ．Ｆｉｅｌｄ ｅｘｐｅｒｉｅｎｃｅｏｆｔｒａｎｓｆｏｒｍｅｒｕｎｔａｎｋｉｎｇｔｏ

ｉｄｅｎｔｉｆｙｅｌｅｃｔｒｉｃａｌｆａｕｌｔｓａｎｄｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｗｉｔｈｄｉｓｓｏｌｖｅｄ

ｇａｓａｎａｌｙｓｉｓ［Ｃ／ＯＬ］∥ Ｅｎｅｒｇｙ ａｎｄ Ｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔ．

ＰｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆＩＣＥＥ２００９３ｒｄＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅ

ｏｎ Ｅｎｅｒｇｙ ａｎｄ Ｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔ，Ｍａｌａｃｃａ，Ｍａｌａｙｓｉａ，

Ｄｅｃｅｍｂｅｒ７８，２００９：［２０１００１２２］．ｈｔｔｐ：∥ｉｅｅｅｘｐｌｏｒｅ．

ｉｅｅｅ．ｏｒｇ／ｘｐｌｓ／ａｂｓ＿ａｌｌ．ｊｓｐ？ａｒｎｕｍｂｅｒ＝５３９８６２９．

［３］ＳＣＨＷＡＲＺ Ｒ，ＭＵＨＲ Ｍ．Ｄｉａｇｎｏｓｔｉｃ ｍｅｔｈｏｄｓｆｏｒ

ｔｒａｎｓｆｏｒｍｅｒｓ ［Ｃ／ＯＬ］Ｃｏｎｄｉｔｉｏｎ Ｍｏｎｉｔｏｒｉｎｇ ａｎｄ

Ｄｉａｇｎｏｓｉｓ．Ｉｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌ Ｃｏｎｆｅｒｅｎｃｅ ｏｎ Ｃｏｎｄｉｔｉｏｎ

ＭｏｎｉｔｏｒｉｎｇａｎｄＤｉａｇｎｏｓｉｓ，Ｂｅｉｊｉｎｇ，Ｃｈｉｎａ，Ａｐｒｉｌ２１２４，

２００８：［２００８０７２９］．ｈｔｔｐ：∥ｉｅｅｅｘｐｌｏｒｅ．ｉｅｅｅ．ｏｒｇ／ｘｐｌｓ／

ａｂｓ＿ａｌｌ．ｊｓｐ？ａｒｎｕｍｂｅｒ＝４５８０４４５．

６ 重 庆 大 学 学 报　　　　　　　　　　　　　　　　　　　第３３卷



 http://qks.cqu.edu.cn

［４］孙才新，陈伟根，李俭，等．电气设备油中气体在线监测

与故障诊断技术［Ｍ］．北京：科学出版社，２００３．

［５］ＮＡＲＥＳＨ Ｒ，ＳＨＡＲＭＡ Ｖ，ＶＡＳＨＩＳＴＨ Ｍ．Ａｎ

ｉｎｔｅｇｒａｔｅｄｎｅｕｒａｌｆｕｚｚｙａｐｐｒｏａｃｈｆｏｒｆａｕｌｔｄｉａｇｎｏｓｉｓｏｆ

ｔｒａｎｓｆｏｒｍｅｒｓ ［Ｊ］．ＩＥＥＥ Ｔｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓ ｏｎ Ｐｏｗｅｒ

Ｄｅｌｉｖｅｒｙ，２００８，２３（４）：２０１７２０２４．

［６］钱政，严璋，罗承沐．电力变压器绝缘故障综合诊断方

法的研究［Ｊ］．电网技术，２００２，２６（２）：３２３６．

ＱＩＡＮＺＨＥＮＧ，ＹＡＮＺＨＡＮＧ，ＬＵＯＣＨＥＮＧＭＵ．

Ｓｔｕｄｙｏｎｐｏｗｅｒｔｒａｎｓｆｏｒｍｅｒｉｎｓｕｌａｔｉｏｎｆａｕｌｔｉｎｔｅｇｒａｔｅｄ

ｄｉａｇｎｏｓｉｓｍｅｔｈｏｄ［Ｊ］．ＰｏｗｅｒＳｙｓｔｅｍＴｅｃｈｎｏｌｏｇｙ，２００２，

２６（２）：３２３６．

［７］ＳＨＩＮＴＥＭＩＲＯＶ Ａ，ＴＡＮＧ Ｗ，ＷＵ Ｑ Ｈ．Ｐｏｗｅｒ

ｔｒａｎｓｆｏｒｍｅｒｆａｕｌｔｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎ ｂａｓｅｄ ｏｎ ＤＧＡ ｂｙ

ｉｍｐｌｅｍｅｎｔｉｎｇｂｏｏｔｓｔｒａｐａｎｄｇｅｎｅｔｉｃｐｒｏｇｒａｍｍｉｎｇ［Ｊ］．

ＩＥＥＥ ＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＳｙｓｔｅｍｓ，Ｍａｎ，Ｃｙｂｅｒｎｅｔｉｃｓ，

ＰａｒｔＣ：ＡｐｐｌｉｃａｔｉｏｎｓａｎｄＲｅｖｉｅｗｓ，２００９，３９（１）：６９７９．

［８］ＭＯＦＩＺＵＬＩＳ，ＷＵＴ，ＬＥＤＷＩＣＨ Ｇ．Ａｎｏｖｅｌｆｕｚｚｙ

ｌｏｇｉｃａｐｐｒｏａｃｈｔｏｔｒａｎｓｆｏｒｍｅｒｆａｕｌｔｄｉａｇｎｏｓｉｓ［Ｊ］．ＩＥＥＥ

ＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＤｉｅｌｅｃｔｒｉｃｓａｎｄＥｌｅｃｔｒｉｃａｌＩｎｓｕｌａｔｉｏｎ，

２０００，７（２）：１７７１８６．

［９］ＷＡＮＧＺ，ＬＩＵ Ｙ，ＧＲＩＦＦＩＮＰＪ．ＡｃｏｍｂｉｎｅｄＡＮＮ

ａｎｄｅｘｐｅｒｔｓｙｓｔｅｍｔｏｏｌｆｏｒｔｒａｎｓｆｏｒｍｅｒｆａｕｌｔｄｉａｇｎｏｓｉｓ

［Ｊ］．ＩＥＥＥ Ｔｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎ Ｐｏｗｅｒ Ｄｅｌｉｖｅｒｙ，１９９８，

１３（４）：１２２４１２２９．

［１０］熊浩，杨俊，李卫国，等．多种类证据体的变压器故障综

合诊断方法［Ｊ］．中国电机工程学报，２００８，２８（２８）：

２４３０．

ＸＩＯＮＧ ＨＡＯ，ＹＡＮＧ ＪＵＮ，ＬＩ ＷＥＩＧＵＯ，ｅｔａｌ．

Ａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎｏｆｅｖｉｄｅｎｃｅｔｈｅｏｒｙｔｏｔｒａｎｓｆｏｒｍｅｒｆａｕｌｔｓ

ｓｙｎｔｈｅｓｉｚｅｄｄｉａｇｎｏｓｉｓ［Ｊ］．ＰｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅＣＳＥＥ，

２００８，２８（２８）：２４３０．

［１１］廖瑞金，廖玉祥，杨丽君，等．多神经网络与证据理论融

合的变压器综合故障诊断方法研究［Ｊ］．中国电机工程

学报，２００６，２６（３）：１１９１２４．

ＬＩＡＯＲＵＩＪＩＮ，ＬＩＡＯＹＵＸＩＡＮＧ，ＹＡＮＧＬＩＪＵＮ，ｅｔ

ａｌ．Ｓｔｕｄｙ ｏｎ Ｓｙｎｔｈｅｔｉｃ Ｄｉａｇｎｏｓｉｓ Ｍｅｔｈｏｄ ｏｆ

ＴｒａｎｓｆｏｒｍｅｒＦａｕｌｔｕｓｉｎｇ Ｍｕｌｔｉｎｅｕｒａｌ Ｎｅｔｗｏｒｋａｎｄ

ＥｖｉｄｅｎｃｅＴｈｅｏｒｙ［Ｊ］．ＰｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅＣＳＥＥ，２００６，

２６（３）：１１９１２４．

［１２］ＹＡＮＧ Ｈ Ｔ，ＣＨＡＮＧ Ｗ Ｙ，ＨＵＡＮＧＣＬ．Ｏｎｌｉｎｅ

ｆａｕｌｔｄｉａｇｎｏｓｉｓｏｆｐｏｗｅｒｓｕｂｓｔａｔｉｏｎｕｓｉｎｇｃｏｎｎｅｃｔｉｏｎｉｓｔ

ｅｘｐｅｒｔｓｙｓｔｅｍ ［Ｊ］．ＩＥＥＥ Ｔｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓ ｏｎ Ｐｏｗｅｒ

Ｓｙｓｔｅｍｓ，１９９５，１０（１）：３２３３３１．

［１３］杨莉，尚勇，周跃峰，等．基于概率推理和模糊数学的变

压器综合故障诊断模型［Ｊ］．中国电机工程学报，２０００，

２０（７）：１９２３．

ＹＡＮＧ ＬＩ，ＳＨＡＮＧＹＯＮＧ，ＺＨＯＵ ＹＡＯＦＥＮＧ，ｅｔ

ａｌ．Ｐｒｏｂａｂｉｌｉｔｙｒｅａｓｏｎｉｎｇａｎｄｆｕｚｚｙｔｅｃｈｎｉｑｕｅａｐｐｌｉｅｄｆｏｒ

ｉｄｅｎｔｉｆｙｉｎｇ ｐｏｗｅｒ ｔｒａｎｓｆｏｒｍｅｒ ｍａｌｆｕｎｃｔｉｏｎ ［Ｊ］．

ＰｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅＣＳＥＥ，２０００，２０（７）：１９２３．

［１４］ＳＵ Ｑ，ＭＩＣ．Ｆｕｚｚｙｄｉａｇｎｏｓｉｓｏｆｔｒａｎｓｆｏｒｍｅｒａｎｄ

ｇｅｎｅｒａｔｏｒｆａｕｌｔｓ［Ｃ］∥ ＰｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅＡｕｓｔｒａｌｉａｎ

ＰｏｗｅｒＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇ Ｃｏｎｆｅｒｅｎｃｅ，Ｍｅｌｂｏｕｒｎｅ：［ｓ．ｎ．］，

１９９６：３８９３９４．

［１５］ＴＯＭＳＯＶＩＣ Ｋ，ＴＡＰＰＥＲ Ｍ，ＩＮＧＶＡＲＳＳＯＮ Ｔ．Ａ

ｆｕｚｚｙｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎ ａｐｐｒｏａｃｈ ｔｏｉｎｔｅｇｒａｔｉｎｇ ｄｉｆｆｅｒｅｎｔ

ｔｒａｎｓｆｏｒｍｅｒｄｉａｇｎｏｓｔｉｃｍｅｔｈｏｄｓ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎ

ｏｎＰｏｗｅｒＤｅｌｉｖｅｒｙ，１９９３，８（３）：１６３８１６４６．

［１６］董其国．电力变压器故障与诊断［Ｍ］．北京：中国电力出

版社，２００７．

［１７］王有元．基于可靠和风险评估的电力变压器状态维修

决策方法研究［Ｄ］．重庆：重庆大学，２００８．

［１８］ＷＵ Ｗ，ＩＳＬＡＭ Ｓ Ｍ，ＬＥＤＷＩＣＨ Ｃ．Ａ ｈｙｂｒｉｄ

ｉｎｔｅｌｌｉｇｅｎｔ ｓｙｓｔｅｍ ａｐｐｒｏｃｈ ｔｏ ｔｒａｎｓｆｏｒｍｅｒ ｆａｕｌｔ

ｄｉａｇｎｏｓｉｓ［Ｃ］∥ Ｐｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓ ｏｆ ｔｈｅ Ａｕｓｔｒａｌｉａｎ

ＵｎｉｖｅｒｓｉｔｉｅｓＰｏｗｅｒＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇ Ｃｏｎｆｅｒｅｎｃｅ，Ｓｙｄｎｅｙ：

［ｓ．ｎ．］，１９９７：４３４８．

［１９］吴振生，杨国安，贾军峰．基于模糊多属性决策的旋转

机械故障自动诊断系统［Ｊ］．石油矿场机械，２００６，

３５（５）：４８．

ＷＵ ＺＨＥＮＳＨＥＮＧ，ＹＡＮＧ ＧＵＯＡＮ，ＪＩＡ ＪＵＮ

ＦＥＮＧ．．ＦａｕｌｔａｕｔｏｄｉａｇｎｏｓｉｓｓｙｓｔｅｍｂａｓｅｄｏｎＦＭＡＤＭ

ｒｏｔａｔｉｎｇｍａｃｈｉｎｅｒｙ［Ｊ］．ＯｉｌＦｉｅｌｄＥｑｕｉｐｍｅｎｔｓ，２００６，

３５（５）：４８．

［２０］李荣钧．模糊多准则决策理论与应用［Ｍ］．北京：科学

出版社，２００２．

［２１］杨露菁，余华．多源信息融合理论与应用［Ｍ］．北京：

北京邮电出版社，２００６．

［２２］廖玉祥．一种电力变压器运行状态综合评估模型的

研究［Ｄ］．重庆：重庆大学，２００６．

［２３］ＷＡＮＧＣＣ，ＤＯＮ Ｈ Ｓ．Ａｇｅｏｍｅｔｒｉｃａｌａｐｐｒｏａｃｈｔｏ

ｅｖｉｄｅｎｔｉａｌｒｅａｓｏｎｉｎｇ［Ｃ／ＯＬ］∥Ｓｙｓｔｅｍｓ，Ｍａｎ，ａｎｄ

Ｃｙｂｅｒｎｅｔｉｃｓ．ＩＥＥＥＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＤｅｃｉｓｉｏｎ

ＡｉｄｉｎｇｆｏｒＣｏｍｐｌｅｘＳｙｓｔｅｍｓ，ＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅＰｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓ，

Ｃｈａｒｌｏｔｔｅｓｖｉｌｌｅ，ＶＡ， ＵＳＡ， Ｏｃｔｏｂｅｒ １３１６，１９９１：

［２００２０８０６］．ｈｔｔｐ：∥ｉｅｅｅｘｐｌｏｒｅ．ｉｅｅｅ．ｏｒｇ／ｘｐｌｓ／ａｂｓ＿

ａｌｌ．ｊｓｐ？ａｒｎｕｍｂｅｒ＝１６９６４７．

（编辑　张小强）

７第１２期　　　　　　　　　杜　林，等：应用模糊多属性理论的电力变压器故障融合诊断


